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∀k ΣΣΣk = ΣΣΣ
ΣΣΣ = σ2III

Multivariate (bivariate) Gaussian 
distribution centered at (1,3) with a 
standard deviation of 3 in roughly the 
(0.878, 0.478) direction and of 1 in the 
orthogonal direction.
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kowariancja nie tylko dla zmiennych 
normalnych:

dla wielu zmiennych losowych: macierz

wariancja kombinacji liniowej -> forma 
kwadratowa:

Monday, March 24, 14



przykład biologiczny:
wielowymiarowy rozkład - czy normalny ???
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iteration
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